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Nommon

Soluciones de ayuda a la decision basadas en el andlisis de datos masivos y la IA

Datos de dispositivos
moviles personales:
acuerdos con operadores
de telefonia movil y otros
proveedores de datos

O =lekcef
CIENRE  vodafone

- lcle

Analitica de
datos de movilidad

Modelos predictivos
y técnicas de
optimizacion

SOLUCIONES DE

ANALITICA
DESCRIPTIVA

SOLUCIONES DE
ANALITICA
PREDICTIVAY
PRESCRIPTIVA
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USUARIOS FINALES

Transporte y
movilidad

Planificacion
urbana

Retail

Turismo



Nommon

=lelef

Oficinas permanentes

B Acceso a datos de operadores moviles

Acceso a datos en negociacion
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Patrones de actividad turistica: necesidades de informacion

¢<Cudntos visitantes hay en un destino turistico?

¢;De dénde vienen?

sCudl es la duracion de su estancia?
;Cudles son los lugares que eligen para pernoctar?
sCudles son los lugares mas visitados de mi ciudad/region?
A qué hora del dia son visitados?
;Donde van los visitantes después de visitar mi ciudad/region?
.Cudantos visitantes llegan a los aeropuertos y estaciones de autobus?

;Cudl es el impacto de la movilidad turistica en el sistema de fransporte?

sCudl es el impacto de un determinado evento en el atractivo turistico?
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Mobility Insights

Matrices origen-destino fiables y actualizadas obtenidas a partir de datos maéviles

» Caracterizaciéon de la demanda de transporte mediante la fusién de datos anonimizados de telefonia movil con otras

fuentes de datos, gracias a los acuerdos de Nommon con operadores moviles

»  Tecnologia analitica en el estado del arte y ampliamente validada en mas de 250 proyectos en diferentes paises
@ Proyectos ad-hoc

% Servicio API
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Population Insights

Aprovechando los datos moviles para el estudio de la afluencia de visitantes y el comportamiento del cliente

» Mapas dindmicos de poblacion, indicadores de afluencia de visitantes y estadisticas de exposicion y contacto social
mediante el andlisis de datos anonimizados de telefonia movil, gracias a los acuerdos con operadores moviles

@ Proyectos ad-hoc
» Vias de acceso

% Servicio API
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Big data e |A para el andlisis del comportamiento turistico

(
Q Analitica descriptiva: un
diagndstico del turismo
= Reconstruccion

detallada del customer
journey de los turistas

= |ndicadores turisticos vy
productos estadisticos
avanzados: perfilado vy
preferencias de los
turistas, uso del espacio
publico, uso de los
servicios publicos,
segundas residencias...

r

il

-

Analitica predictiva: anticipando el comportamiento
de los turistas

= Afluencia a enclaves turisticos, itinerarios, ocupacion
del espacio publico, ocupacion de establecimientos,
uso de los servicios publicos (p.ej., fransporte)

Analitica prescriptiva: politicas y medidas de gestion
del turismo

»  Planificacion estratégica: herramientas de
inteligencia de localizacién (p.ej., hoteles), nuevos
servicios (p.ej., rutas aéreas)...

»  Gestion tdctica y operacional: replanificacién de
servicios (p.ej., grandes eventos), gestion de afluencia
a enclaves protegidos...
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Afluencia de visitantes al Parque Nacional de Guadarrama

Parque natural de Guadarrama
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Andlisis del comportamiento turistico en Marbella

Visitantes por semana Visitantes en San Pedro por zona
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Analisis del comportamiento turistico en Benalmadena

Visitantes nacionales por edad y género (agosto 2019)
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Fstudio de movilidad turistica en la isla de Tenerife

ID de zona: 38026

Vigjes zona: 109.664

Total de viajes: 2.106.361

I Spaia
I Rest of Europe
Portugal
I France
I Netherlands
Germany
I Eclgium
Italy

Rest of the world

. UK

Segmentaciones

Pais de Origen

Distribucién temporal

Nombre de zona: La Orotava

\{

L

H

6k 10k 14k 19k 25k 3k 47k

© Mapbox @ OpenStreetMap Improve this map

BIG DATA E INTELIGENCIA ARTIFICIAL PARA EL ANALISIS DEL COMPORTAMIENTO TURISTICO



Migraciones residenciales durante la pandemia de COVID-19

Migrations from the
Community of Madrid

Distribution according to
province of destination

February 2020 - February 2022

H More migrants

Less migrants
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Andlisis y prediccion de afluencia turistica en Madrid

Clasificacion de zonas de la ciudad
Cuadro de mando para el andlisis de indicadores descriptivos y segun su actividad turistica

predictivos de la actividad turistica R ——
e T - - M cluster
T R e i

e
A= ¥ .- -~ Cluster 2
. : o W cluster 3

L B Cluster 4

chlasco w - -
Aesnurase = [l Clusters

Modo de Anélisis

Indicador

= L4 \ [ A140 ]
& Sigpeny, Esbly Quincy-Voisins

Volamenes Perfil Horario Solo disponible para - /
"presencia horaria" - —

ID ZONA ecy

Prediccion de pernoctaciones

7 £8 RO . R "\,:
* LA 4 N370 o Roy
o R4 N302 [ A5 “ne
" i 4 % - i “ 7
xtranjeros/ Residentes/ "1 < A
No Resid ™ Y 2
X Fecha e s @ g
P )
(el Ra0E: PP . )
e |9 - 4 de turistas extranjeros
Franja horaria [0} .. Ay e b . |
- ~ issy-
e — \ —_— |
024681012141618202224 -l ID de ZONA: 280251 ¥ AU
ny-e & 1 ® 1 week preds
) Valor: 1112 -
1
[A10]

Guyancourt

Lésigny

GNE Férolles-Attill
S Género Edad
Chevry- 3
‘arc naturel 6306 - Ar2s ] 2 I y : TRt:: mde actividad
P, -
gional de la [i1g] alaiseau Yerres BresiesenBriell ;- ion
- Pas de origen

aute Vallée  |psos
s Cheyreyse Gif-sur-Yvette
Copyright 2021 © Nommon Solutions & Technologies

Montgeron

PoweredBy NOMMON

Numbser ovemights
SRR
282888

o 5 10 15 20 25 30
Dy (April 2019)

BIG DATA E INTELIGENCIA ARTIFICIAL PARA EL ANALISIS DEL COMPORTAMIENTO TURISTICO




© Nommon Solutions and Technologies, S.L. 2024

P

Pl. Carlos Trias Bertrdn, 4
28020 Madrid, Spain

82 William Court, Hall Road
London, NW8 9PB, UK

Carrera 2B #69A - 32
Bogota D.C., Colombia

Av. Roque Petroni Junior,
1089 - Suite 713.

Sdao Paulo - SP - Brazil
04707-900



	Diapositiva 1
	Diapositiva 2: Nommon
	Diapositiva 3: Nommon
	Diapositiva 4: Patrones de actividad turística: necesidades de información
	Diapositiva 5: Mobility Insights
	Diapositiva 6: Population Insights
	Diapositiva 7: Big data e IA para el análisis del comportamiento turístico
	Diapositiva 8: Afluencia de visitantes al Parque Nacional de Guadarrama
	Diapositiva 9: Análisis del comportamiento turístico en Marbella
	Diapositiva 10: Análisis del comportamiento turístico en Benalmádena
	Diapositiva 11: Estudio de movilidad turística en la isla de Tenerife
	Diapositiva 12: Migraciones residenciales durante la pandemia de COVID-19
	Diapositiva 13: Análisis y predicción de afluencia turística en Madrid
	Diapositiva 14

